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1. Datos iniciales de identificación

Nombre de la asignatura Aprendizaje y Reconocimiento de Formas (ARF)
Módulo al que pertenece Aprendizaje, Percepción y Procesado de Informa-

ción Visual y Multimodal (APPI).
Carácter Obligatoria

Titulación Máster en Computación Avanzada y Sistemas Inte-
ligentes (http://casi.uv.es)

Ciclo Posgrado
Créditos asignatura/módulo 5 ECTS / 15 ECTS

Departamento Departament d’Informàtica (http://www.uv.es/
dptinf)

Profesor responsable Francesc J. Ferri
Otros profesores Vicente Arnau, Esther Durá, Miguel Arevalillo

2. Introducción a la asignatura

Fundamentos de aprendizaje automático y percepción computacional. Se
estudian los problemas de clasificación, regresión y detección de agrupamientos
y aplicaciones.

3. Volumen de trabajo

Los 5 ECTS de esta asignatura se corresponden con 125 horas de trabajo
del alumno que se descomponen de la siguiente manera:
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Asistencia a clases de
teoria

7 sesiones de 2 horas 14

Asistencia a clases
prácticas

2 sesiones prácticas de 2.5 horas 5

Asistencia a seminarios
programados

4 seminarios de 2.5 horas 10

Asistencia a exámenes la evaluación será cont́ınua y se distri-
buirá entre varias sesiones

2

Total asistencia pro-
gramada

31

Asistencia a tutoŕıas mı́nimo de horas que cada estudiante
deberá citarse presonalmente con el pro-
fesor

1

Total presencial 32

Estudio y preparación
de clases, trabajos y re-
solución de ejercicios

Horas estimadas de trabajo necesario
para superar la asignatura

93

Volumen de trabajo
total

125

4. Objetivos Generales

Establecer los fundamentos del aprendizaje automático y dominar las técni-
cas clásicas de clasificación supervisada y no supervisada. Introducir una pa-
norámica actualizada de los frentes de investigación abiertos y ilustrar su im-
portancia con aplicaciones.

5. Contenidos

Fundamentos estad́ısticos del reconocimiento de formas. Métodos no pa-
ramétricos y basados en distancias. Máquinas lineales y redes neuronales. Clus-
tering. Reducción de la dimensionalidad.

6. Destrezas a adquirir

Plantear soluciones a problemas de aprendizaje y clasificación no triviales.
Encontrar la mejor representación para diferentes tipos de datos. Conocer los
detalles de implementación y ajustes de parámetros de las diferentes técnicas
de aprendizaje.
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7. Habilidades sociales

Trabajar en equipo para alcanzar soluciones válidas para problemas comple-
jos. Aprender a traducir especificaciones informales de un problema de apren-
dizaje en un enunciado formal.

8. Temario y planificación temporal

Tema T́ıtulo y contenido Semanas

1 Introducción 1
2 Fundamentos estad́ısticos 2
3 Métodos no paramétricos y basados en distancia 2
4 Máquinas lineales y redes neuronales 2
5 Detección de agrupamientos y cuantización vectorial 1
6 Reducción de la complejidad y la dimensionalidad 1

Seminario 1 Metaheuŕısticas y algoritmos de aprendizaje bioins-
pirados

1

Seminario 2 Aprendizaje en bioinformática y proteómica 2
Seminario 3 Análisis de formas en 3D mediante correlación de

fase
1
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10. Conocimientos previos

Se suponen conocimientos básicos de álgebra, geometŕıa, análisis matemáti-
co, estad́ıstica y probabilidad. También se suponen conocimientos de algún len-
guaje de programación, algoritmos y estructuras de datos aśı como familiaridad
con la programación en matlab/octave.

11. Metodoloǵıa

Las clases de teoŕıa serán participativas y en la medida de lo posible podrán
tener un carácter práctico. Las exposiciones serán generalistas dejando el trabajo
de profundización para el alumno. Se propondrán ejercicios o pequeños proyec-
tos (especialmente relacionados con los seminarios) que los alumnos deberán
desarrollar en equipo y, si es posible, discutir en público.

12. Evaluación del aprendizaje

La evaluación será cont́ınua. Los ejercicios entregados o resueltos en clase
serán puntuados aśı como los pequeños proyectos desarrollados por los alumnos.
Además se puntuarán las intervenciones de los alumnos en clase. Como mı́ni-
mo todo alumno deberá defender en público, bien un proyecto-trabajo, bien un
tema-art́ıculo reciente. Los seminarios se evaluarán mediante un cuestionario es-
pećıfico. Al final de la asignatura, se realizará un examen que podrá ser opcional
para aquellos alumnos que cuenten con nota suficiente.
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