Psicologia Palitica, N° 24, 2002, 95-111

EL MODELO ECONOMETRICO COMO CIENCIA BASURA

Ted Goertzel
Universidad deRutgers

RESUMEN

Es muy habitual encontrar investigacio-
nes publicadas que con los mismos datos
Ilegan a resultados muy diferentes. Las
técnicas de regresion muiltiple y otros
modelos mateméticos no han cumplido
su promesa de ser un método de evalua-
cién de las politicas publicas. En este ar-
ticulo, se definen como ciencia basuralos
modelos de regresion que no han de-
mostrado que funcionen con datos reales,
distintos a los datos utilizados para origi-
narlos. Muchos cientificos sociales han
dedicado afios y afios a aprender y ense-
fiar los modelos de regresion. Aun conti-
ndan utilizandolos para establecer rela-
ciones causales que no estan justificadas
por sus datos, pero que se repiten con
frecuencia en los argumentos politicos. A
estos argumentos los [lamé los mitos de
laregresion miltiple.

ABSTRACT

It is quite common rival studies to be pub-
lished using econometric methods to reach
opposite conclusions about the same set of
data. Multiple regression and other mathe-
matical modeling techniques have simply
not lived up to their promise as a method of
evaluating the impact of public policies.
Regression models that have not been
demonstrated to work with fresh data, other
than the data used to create them, are junk
science. Many socia scientists have devo-
ted years to learning and teaching regre-
ssion modeling. They continue to use regre-
ssion to make causal arguments that are not
justified by their data, but that get repeated
over and over in policy arguments. | call
these arguments the myths of multiple
regression.
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¢Cree que por cada preso gque es gecutado en los Estados Unidos, se
evitan ocho nuevos asesinatos?:Cree que el aumento del 1% de ciudadanos
gue dispone de un arma reduce en un 3.3% la tasa de asesinatos de un esta-
do? ¢Cree que entre el 10 y 20% del descenso de la criminalidad en la dé-
cada de 1990 se debe a incremento de los abortos en los afios setenta? ¢O
gue la tasa de asesinatos podria haber aumentado en un 250% desde 1974,
si los Estados Unidos no hubiera construido nuevas prisiones? ;Cree en la
prediccion de que la reforma de bienestar de los afios noventa llevara a

1.100,000 nifios ala pobreza?
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Si usted se introduce en cualquiera de estos estudios, puede haber caido
en un tipo nefasto de ciencia de basura: el uso de modelos mateméticos
para evauar € impacto de politicas sociales. Estos estudios son aparente-
mente muy llamativos. Son realizados por reconocidos cientificos sociales
de ingtituciones prestigiosas y suelen publicarse en las revistas cientificas.
Estan llenos de cél cul os estadisticos demasiados compl gjos para cualquiera
otro especidista que quiera resolverlos. Proporcionan hechos numéricos
precisos gue se citan a menudo en |los debates de politica. Pero estos hechos
no son mas que voluntad, simples deseos. Con mucha frecuencia antes de
gue se haya cerrado definitivamente el estudio, aparece otro con hechos
igualmente precisos e impresionantes, pero completamente diferentes. A
pesar de su precision numeérica, estos hechos no tienen més validez que las
visiones de los adivinos.

Algunas de estas predicciones se basan en la técnica de regresion mal-
tiple, que utiliza € andlisis de correlaciones para realizar explicaciones
causales. Aunque los economistas son los creyentes principales de este
hermético arte, los socidlogos, crimindlogos y otros cientificos sociales
también lo utilizan. Es conocido bajo distintos nombres como “disefios eco-
nométricos’” “modelos estructurales,” “andlisis de una via’ o simplemente
“andlisis multivariante”. Todos son formas de utilizar los datos de correla-
ciones pararealizar explicaciones causales.

El problema, como sabe cualquiera que haya mangjado estadistica, es
gue la correlacién no significa causalidad. Una correlacion entre dos varia
bles puede estar adulterada cuando esta causa por unatercera variable. Los
investigadores de la regresién multiple intentan superar el problema de esta
distorsion incluyendo simplemente todas las variables en los datos de andli-
sis. Los datos disponibles para este propdsito no depende de estatareay los
estudios han fracasado de forma consistente. Pero muchos cientificos socia-
les han dedicado muchos afios a aprender y ensefiar el modelo de regresion
mltiple. Contintan utilizando la regresion para hacer argumentos causales
que no estén justificados por sus datos, pero que se repiten unay otra vez
en los argumentos politicos. Yo llamo a estos argumentos los mitos de re-
gresion maltiple.

Cinco mitos de la Regresion multiple
Primer Mito: Mas armas, menos crimenes

John Lott, un economista de la Universidad de Yale, utilizé un modelo
econométrico para argumentar que “¢el permitir a los ciudadanos llevar ar-
mas reduce los crimenes violentos, sin que aumenten las muertes por acci-
dente’. Lott estimd que por cada un 1% de incremento en propietarios de
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armas decrecia en un 3.3% en las tasas de homicidio de una poblacion. Lott
y su coautor, David Mustard, introdujeron la primera version de su estudio
en Internet en 1997, y unos miles de personas |o recogieron. Se convirtio en
tema de debates politicos, de columnas periodisticas y con frecuencia de
sofisticados debates en la Web. La discusion siguio las lineas ideol 6gicas
previsibles, con una destacada critica que denunciaba el estudio por sus
defectos metodol 6gicos, incluso antes de disponer de una copia. En un libro
con € titulo pegadizo Mas Armas, Menos Crimen, Lott se mofé de sus cri-
ticos, acusandoles de anteponer laideologiaala ciencia.

El trabgjo de Lott es un ejemplo de ostentacion estadistica. Dispone de
maés datos y de un andlisis méas complejo que cualquiera que estudie €l te-
ma. Obliga a quien quiera desafiar sus argumentos a sumergirse en un ar-
gumento estadistico muy complejo, basado en un conjunto de datos tan
amplio, que ni siquiera puede manipularse con los oredenadores personales
gue la mayoria de los cientificos sociales utilizan. Se alegra de compartir
sus datos con cualquier investigador que lo desee, pero la mayoria de los
cientificos sociales se ha cansado de este juego. ¢Cuénto tiempo deben de-
dicar los investigadores a reproducir y criticar los estudios que utilizan
métodos que han fracasado repetidamente? La mayoria de los investigado-
res sobre el control de armas ignoraron €l reto de Lott y Mustard y siguie-
ron con su trabajo. Dos reconocidos investigadores del &mbito de la Justicia
criminal, Frank Zimring y Gordon Hawkins (1997: 57) escribieron un arti-

culo diciendo que:

asi como los Sres. Lott y Mustard pueden, con un modelo de determinantes del
homicidio, producir datos estadisticos que sugieren que la concesion obligada
(shall issue) reducira el homicidio, esperamos que a glin especialista en modelos
estadisticos pueda realizar un tratamiento de los mismos periodos histéricos con
modelos diferentes y efectos opuestos. EI modelo econométrico es un arma de
de doble filo en su capacidad parafacilitar los resultados estadisticos que anima
los corazones de los creyentes verdaderos de cua quier posicion.

Zimring y Hawkins acertaron. Al afio, dos especialistas, Dan Black y
Daniel Nagin (1998) publicaron un estudio que demostraba que modifican-
do el modelo estadistico un poco, o lo aplicandolo a diferentes subconjun-
tos de los datos, ya no se obtenian |os resultados de Lott y Mustard. Black y
Nagin encontraron que cuando Florida fue eliminada de la muestra no se
encontrd “ningun impacto relevante de las leyes del derecho allevar armas
en latasa proporcion de asesinatos y violaciones’. Llegaron ala conclusion
de que la"inferencia basada en el modelo de Lott y Mustard erainadecuada
y sus resultados no pueden ser utilizados para formular de forma responsa-
ble una politica publica”.
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Segundo Mito: Cuanta mas gente sea encarcelada menos crimenes
El caso de Lott y Mustard fue excepcional, Gnicamente por la atencion
publica que despertd. Es muy comun, incluso tipico, que se publiquen estu-
dios parecidos que utilizan métodos econométricos y que con € mismo
conjunto de datos llegan a conclusiones opuestas. En una franca e inusual
declaracion de frustracion con este estado de hechos, dos crimindlogos,
Thomas Marvell y Carlisle Moody (1997: 221), dieron a conocer un estudio
gue habian realizado sobre el efecto del encarcelamiento en las tasas de
homicidios. Afirmaron que:
difundieron los [sus] resultados, junto con los datos utilizados, entre colegas es-
pecializados en el andlisis cuantitativo. La contestacion més frecuente fue des-
confiar de los resultados, al margen de larigurosidad del andlisis estadistico. Lo
que estaba detrés era la conviccion, muy debatida informal mente pero pocas ve-
ces publicada formalmente, de que los cientificos sociales, manipulando los
procedimientos utilizados, pueden obtener cualquier resultado deseado. De
hecho, la gran variedad de medidas relacionadas con el impacto de la poblacién
encarcelada se toma como la mejor prueba de la plasticidad de la investigacion
académica. La implicacidn, incluso entre aquellos que habitualmente publican
estudios cuantitativos, es que no importa lo completo que sea el andlisis, los re-
sultados no seran creibles si no son coherentes con |as expectativas previas. Con
un esguema de este tipo ningunainvestigacion puede tener éxito.

El gran mérito de Marvell y Moody fue reconocer abiertamente los pro-
blemas de la regresién multiple y el haber hecho algunas sugerencias para
mejorarla. Sin embargo, esta actitud es més la excepcion que la regla entre
los cientificos, que a menudo se identifican tanto con sus modelos que se
olvidan de la arbitrariedad de los mismos. Muchos de €ellos llegan a creer
gue sus modelos son més reales y mas validos, que la propia realidad des-
ordenada, recalcitrante e incontrolada que pretenden explicar.

Tercer mito: La pena capital reduce el crimen

En 1975 The American Economic Review publicé en articulo realizado
por el economista, Isaac Ehrlich de la Universidad de Michigan, que esti-
maba que una gjecucion evitaba ocho homicidios. Antes que Ehrlich, €
especialista mas conocido sobre en la efectividad de pena capital era Thors-
ten Sellen, que habia utilizado un método mucho més simple de andlisis.
Sellen disefio gréficos para comparar las tendencias en los estados diferen-
tes. No encontré diferencias, 0 muy pequefias, entre los estados con o sin la
pena capital, y 11egd ala conclusion de que la pena capital no tenia ninglin
efecto. Ehrlich, en un acto de ostentacion estadistica, afirmaba que su ana-
lisis era més valido porque habia controlado todos los factores que influyen
en las tasas del homicidio.
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Incluso antes de que fuera publicado, el trabgjo de Ehrlich fue citado
por & Fiscal General de los Estados Unidos en un informe juridico (amicus
curiae) ante e Tribunal Supremo de Estados Unidos en defensa de la pena
capital. Afortunadamente, el Tribunal desestimé la evidencia de Ehrlich al
no haber sido confirmada por otros investigadores. Una decision acertada,
puesto que a afio otros investigadores publicaron un andlisis estadistico,
tan sofisticado como € de Ehrlich, que demostraba que la pena capital no
tiene ninguin efecto disuasorio

La polémica en torno a trabajo de Ehrlich fue tan importante que €l
Consgjo Nacional de Investigacién reunié a un grupo de expertos de gran
prestigio pararevisar €l trabajo. Después de un estudio exhaustivo, el grupo
afirmé que e problema no residia en el modelo de Ehrlich, sino en el uso
de los métodos de regresién para resolver las cuestiones relacionadas con
las politicas de justicia criminal. Llegaron a la conclusion (Manski, 1978:
422) de que:

dado que los datos disponibles en un andlisis de ese tipo tienen limitaciones y
puesto que la conducta delictiva puede ser muy compleja, no parece viable la
existencia de un estudio conductual definitivo y concluyente, que permita zanjar
€l debate sobre los efectos conductuales de las paliticas de disuasion.

A Ehrlich no le convencieron estos criticos y buscd las limitaciones de
su trabajo. Sigue siendo € Unico creyente acérrimo de la validez de su mo-
delo. En unareciente entrevista (Bonner y Fessendren, 2000) insistia en que
"si setienen en cuenta variables como el desempleo, la desigualdad de sala-
rios, la predisposicion y actitud favorable a utilizar la pena capital, ésta
muestra un efecto disuasorio significativo”.

Cuarto mito: La legalizacién del aborto redujo la criminalidad en los no-
venta

John Donchue y Steven Levitt publicaron en 1999 un estudio con una
nueva explicacion del marcado declive en los indices de criminalidad en los
anos noventa. Afirmaron que la legalizacion del aborto por € Tribunal
Supremo americano en 1973 provcd una reduccion del nacimiento de nifios
no deseados, un nimero desproporcionado que se habrian convertido en
delincuentes. El problema con esto es que la legalizacion de aborto era un
acontecimiento histérico concreto y existen pocos datos para un andlisis de
regresion valido. Es probable que los resultados varien en funcion de como
se seleccionen los datos para el andlisis. En este caso, como indicé James
Fox (2000: 303): “al utilizar solamente un indicador estadistico que resume
el cambio en este periodo de doce afios, [Donohue y Levitt] se pasa por alto
la mayoria de los cambios en la delincuencia durante este periodo —la ten-
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dencia ascendente durante €l estallido de finales de los afios 80 y |a tenden-
cia descendente en los afios posteriores a estallido. Es como estudiar los
efectos de fases de la luna en las aguas del mar pero recogiendo solo datos
de los periodos de bajamar”.

Cuando esaba escribiendo este articulo, inclui una frase que decia
“pronto otro analista de la regresion volvera a analizar los mismos datos y
probablemente Ilegara a conclusiones muy distintas’ Unos dias més tarde,
aparecié una noticia de prensa sobre un estudio de ese tipo. El autor era
precisamente Lott de Yale, con John Whitley de la Universidad de Adelai-
da. Con los mismos datos llegaban a la conclusion de que “la legalizacion
del aborto habia provocado un aumento en las tasas de delincuencia,
proximadamente entre un 0.5y 7 %" (Lott y Whitely, 2001).

¢Por gué los resultados son tan dispares? Simplemente, cada grupo de
autores eligen una manera diferente de analizar un conjunto inadecuado de
datos. La econometria no puede convertir en una ley general valida el
hecho histérico puntual de que el aborto se legalizara en los afios setenta 'y
que la delincuencia descendiera en los afios noventa. Necesitariamos al
menos unas decenas de experiencias histéricas parecidas para llegar a obte-
ner una prueba estadistica significativa.

Quinto mito: La reforma del Estado del Bienestar llevara a al pobreza a un
millon de nifios

El 1 de agosto de 1996, cuando e Senado de Estados Unidos planted un
cambio en las politicas de bienestar, e Instituto Urbano emitioé un informe
ampliamente difundido que venia a demostrar que: |a reforma propuesta del
Estado del Bienestar aumentaria la pobreza y reduciria los ingresos de las
familias del grupo més bajo de ingresos... Nosotros estimamos que 2.6 mi-
[lones mas de personas se situaran por debajo del umbral de la pobreza,
incluyendo 1.1 millones de nifios. (El Instituto urbano, 1996, la pag., 1).

Los defensores del Bienestar apoyaron esta prediccion, pero no con-
vencieron a los disefiadores de la politica. Los senadores que defendian la
reforma simplemente no creyeron que los cientificos sociales pudieran
hacer predicciones vélidas de este tipo. Y tenian razon. El Instituto Urbano
no podria predecir la direccion del cambio, solamente su trascendencia.
Después de la reforma de bienestar, la pobreza infantil se redujo, no au-
mentd. El modelo del Instituto Urbano era mucho més complejo que los
otros modelos que hemos descrito en este articulo, pero la complejidad
anadida solo parece haber empeorado € problema.

Utilizando técnicas sofisticadas de microsimulacion, recogieron corre-
laciones existentes previas, las introdujeron en ecuaciones complejas y
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luego convirtieron estas ecuaciones en leyes generales. Toda su matemética
se fundament6 en el supuesto de que si no se producia un cambio funda-
mental, la reforma de bienestar fracasaria. Todo € modelo se orientd a
producir datos que avalaran sus argumentos 'y darles la apariencia de cienti-
ficos. Pero lametadel lareforma era cambiar las cosas, y 1o hizo.

Por quéfracasalaregresion

Aungue los model os de regresién parecen complicados, en realidad son
simplificaciones del mundo real. Para simplificar la matemética, la regre-
sion utiliza las ecuaciones lineales. Esto significa suponer que si usted re-
presenta en un gréfico larelacion entre dos variables la tendencia se parece-
ra a una linea recta. También presuponen que las variables se distribuyen
segun una curva normal clasica. Y suponen que los analistas diferencian
entre las variables que son las causas y las que son los efectos. Evidente-
mente, los analistas de la regresion saben que € mundo real no encaa en
estos presupuestos y, en compensacion, hacen distintos ajustes en los datos.
Pero los gjustes crean otros problemas. La Unica manera vaida de probar
un modelo después de todos estos agjustes es mostrar que funciona para
predecir las tendencias futuras. Son ciencia basura aguellos modelos de
regresion que no han demostrado funcionar con datos reales, distintos a los
datos utilizados para ser originados.

Por quéfracasalaregresion: modeloslineales de un mundo no lineal

Cuando nos enfrentamos a mundo rea (no lineal), e primer instinto
del analista de la regresion es estandarizar y controlar los datos. Haciendo
esto, se minimizan o eliminan los hechos histéricos mas interesantes e im-
portantes. Terminan analizando un mundo estandarizado e idealizado que
tiene poca relacion con la realidad. Por g emplo, consideremos las tenden-
cias en e crecimiento de presos y los homicidios que Marvell y Moody
(1997) querian explicar. Su articulo empieza con un grafico que muestra las
tendencias en presos por 100,000 habitantes y homicidios por 1,000,000
habitantes en los Estados Unidos. Es interesante y (til e gréafico que repro-
duce sus datos (ver grafico 1).

Lo mas interesante de las tendencias que el grafico representa son los
puntos de inflexion, los lugares dénde las tendencias divergen de la lineali-
dad. La tasa de homicidios aument6 enormemente entre mediados de los
anos sesenta y comienzo de los setenta, después se mantiene estable. El
nimero de presos aumenta notablemente a comienzos de los afios setenta,
cuando en los Estados Unidos se construyeron més prisiones en respuesta
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a aumento de la criminalidad. La tasa de homicidios estabilizada por los
anos ochenta, permaneci¢ estable desde entonces.

En lugar de intentar explicar estos puntos importantes de cambio, Mar-
vell y Moody utilizaron técnicas de regresion multiple para controlarlos.
Introdujeron controles para cada variable medible que se les ocurrid, inclu-
yendo (Marvell y Moody, 1997: 209) “estructura de edad, factores econé-
micos, subsidio de desempleo, raza, y variables indicadoras delallGM y la
epidemiadel estallido”.

Todos estos controles depuraron |os cambios histéricos mas relevantes
de sus datos. Esto lesllevd ala conclusion de que un 10% de aumento en la
poblacion de presos suponia aproximadamente un 13% menos de homici-
dios. Sin embargo, s analizamos los datos de sus graficos vemos que €l
declive esperado del 13% en la tasa de homicidios por cada 10% de incre-
mento de presos desde 1975 sencillamente no se produce.

Gréfico 1

Crecimiento de Prisiones y Homicidios
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Aungue Marvell y Moody se encontraron con que la reduccién espera-
da no se produjo, no les pareci6 razén suficiente para abandonar sus méto-
dos estadisticos. Después de todo no estaban hablando del mundo real, sino
de un mundo simplificado y purificado a través de una serie de gjustes ma-
teméticos. Al enfrentarse a los hechos reales, afirmaron que si no hubiese
aumentado el nimero de presos, |a tasa de homicidios se hubiera agravado
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mucho més. Y sefialaron que, sin embargo, eso nunca habria pasado porque
€l gobierno habria tomado otras medidas para evitarlo.

¢Pero qué vaor tiene un andisis del que se extraen implicaciones que
los propios autores sefialan que nunca llegarian a darse? ¢Hasta qué punto
es valida la teoria que subyace al andlisis de la regresién multiple si omite
variables importantes, como las restricciones politicas, simplemente porque
no pueden medirse cuantitativamente? ¢Cuanto dependen los resultados de
las decisiones discrecionales sobre qué variables de control hay que intro-
ducir y como medirlas? Marvell y Moody se quedaron con estadisticas que
les permitian decirnos lo que podria haber pasado si nada de que lo que
realmente paso hubiera pasado.

Por quélafracasalaregresion: El mundo no esuna curva normal

Ademas de la linealidad, |a regresion multiple presupone que cada va-
riable esta normalmente distribuida segiin € modelo de la curva en forma
de campana. Es decir, que la mayoria de |os casos deben agruparse en torno
a la media dentro de cada categoria, con algunos casos en los extremos.
Con frecuencia los datos contradicen este supuesto, de forma que llevan a
resultados completamente erréneos. Un gjemplo representativo son los da-
tos de John Lott sobre €l control de armas.

Lott recogi6 un conjunto amplio de datos que facilité generosamente a
otros investigadores. Lamentablemente no empezd por la representacion
grafica de sus datos, quiza porque tenia demasiados. Pero siempre es una
idea buena empezar € andlisis de datos con el diagrama para ver las ten-
dencias antes de que se disimulen por todos los gjustes estadisticos. Si uno
no puede utilizar todos los casos, merece la pena utilizar al menos los mas
representativos. Utilizando los datos de Lott, yo tracé la tendencia en las
tasas de homicidio en varios estados donde la ley de concesion obligaaa
habia entrado en vigor durante el periodo cubierto por su estudio. Antes de
aprobar las leyes, las autoridades locales tenian capacidad para conceder, o
no, el permiso de armas. Después de que fueron aprobadas, tenian obliga-
cion de emitir el permiso de armas a cualquier adulto que lo solicitara. Si la
hipétesis de Lott era correcta, debemos esperar que disminuya la tasa de
asesinatos, unavez gque se aprobaron las leyes.

El siguiente gréfico muestra las tendencias en la tasa de asesinatos de
los condados principales en algunos estados, que adoptaron las leyes de
concesién obligada entre 1977 y 1992. Las fechas en las que las leyes en-
traron en vigor varian de un estado a otro. Antes de seguir, el lector puede
encontrar interesante examinar € gréfico e intentar inferir cuando la ley
entrd en vigor en cada condado (ver gréfico 2)
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Gréfico 2

Tasas de homicidios en 5 Condados afectados por la legislacion de armas

—e—Fulton Co. Georgia —®— Hinds Co. Mississippi Missoula Co. Montana Fairfax Co Virginia —%— Kanahwa Co. W. Va

Si se analiza el gréfico, se ve rapidamente que €l patron en el condado
de Missoula, Montana, es completamente erratico, con descensos muy pro-
nunciados en las tasas de homicidios entre en 1979 y 1991. Sin embargo,
no es un fenémeno real, sino e resultado de uno de los gustes que Lott
hizo para compensar para la no-normalidad de sus datos. En vez de utilizar
los nimeros reales, convirtié sus nimeros a los logaritmos naturales. Algo
muy habitual, puesto que los logaritmos naturales suelen gjustarse mejor
gue los datos reales a los supuestos de la regresion mdltiple. El resultado
para los datos de John Lott en &l condado de Missoula de esos afios fue
igual a-2,30. Un dato curioso, porque que latasa de homicidios de un con-
dado no puede estar por debajo de cero, a menos que traigan de nuevo ala
vida gente previamente asesinada. Sin embargo, no hay suerte. Para conse-
guir la tasa real de homicidios en cada condado, uno tiene que invertir los
logaritmos de los datos de Lott con la formula tasa real = g 'esgaritmea
donde e=2.71828. Algo que se puede hacer facilmente con la funcion € de
una calculadora cientifica. Apuntando -2,3 en la calculadora 'y pulsando €
se obtiene .100, o un décimo de homicidios por 100.000 habitantes. El dato
real para los homicidios en e condado de Missoula en 1979 y 1991 era
cero. Lott utilizd “1" en vez de cero, porque el logaritmo natural de cero es
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indefinido; degjarlo en cero significaba perder datos. Hay muchos -2.3 en su
base de datos sobre homicidios, porque muchos de los condados son muy
pequefios, mucho méas que Missoula que contaba con 81.904 habitantes en
1992.

Al margen de las distorsiones en el condado de Missoula provocadas
por la conversion de los datos a logaritmos naturales, las tendencias en
estos condados son bastante planas. No hay un efecto claro de la introduc-
cion de las leyes de concesion obligada en e Condado de Missoula en
1991, en & Condado de Fulton (Atlanta, Georgia) en 1990, en el Condado
de Hinds (Jackson, Mississippi) en 1990, en e Condado de Fairfax (Fair-
fax, Virginia) en 1988 y Condado de Kanawha (el Charlestén, Virginia
occidental) en 1989.

Claro que podemos preguntarnos ¢por qué estamos anaizando estos
condados medianos en lugar de los centros de la poblacion mayores? Esto
me llevé a mi primera pista del error fundamental del argumento de Lott.
Mi tendencia inicial fue representar las tendencias en las ciudades mas
grandes de América, porgque es donde el problema del homicidio es muy
grave. Pero rapidamente descubri gue en ninguna de estas ciudades existia
laley de concesién obligada. Estas leyes se aplicaron principalmente a los
estados de poca poblacion. Lo que significa que los datos de Lott ho cum-
plen los supuestos fundamentales de un andlisis de regresion. Para trabajar
adecuadamente, la regresion multiple exige que la variable “leyes de conce-
sion obligada” se distribuya normalmente en e conjunto de datos. Los
cédlculos mateméticos que controlan las relaciones espurias no se pueden
realizar sl no existe un rango suficiente de variacion en las variables impor-
tantes. Esta era la cortina de humo del conjunto de tablas y las ecuaciones
sofisticadas de Lott. En ningun lugar del libro reconoce este hecho. Cuando
le pregunté por esto, se encogié de hombros. Para é no era un problema
puesto que habia controlado el tamafio de la poblacion.

Estasirregularidades en los datos invalidan el andlisis de Lott. Dos afios
antes Ayres y Donohue (1999) |o habian verificado en un andlisis economé-
trico, pero Zimring y Hawkins pusieron a cero el problema de 1979. Habian
estudiado lalegislacion del control de armas, sabian que las leyes de conce-
sion obligada se implantaron en estados dénde la Asociacién Nacional del
Rifle tenia mucha fuerza, sobre todo en el Sur, el Oeste y en las regiones
rurales. En estos estados existian pocas restricciones sobre las armas. Afir-
maron que esta circunstancia legislativainvalida (Zimring y Hawkins 1997:
50) "nuestra capacidad para comparar las tendencias en estados de conce-
sién obligada con las tendencias en otros estados. Dado que |os estados que
cambiaron la legislacion son diferentes en la situacion y constitucion a los
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estados que no lo hicieron, las comparaciones por |as categorias legidativas
corren € riesgo de confundir la influencia de los factores demograficos y
regionales con el impacto conductual de sistemas legales diferentes’. Zim-
ring y Hawkins (1977: 51) a continuacion afirmaban que:

Lott y Mustard eran conscientes de este problema. La solucion que adopta-
ron, una técnica econométrica estandar, fue construir un modelo estadisti-
co que controlara todas las diferencias entre las ciudades de Idaho y Nue-
va York que influyen en las tasas de homicidio y delincuencia, en lugar de
hacerlo con las leyes de "concesion obligada”. S uno puede especificar las
influencias principales en homicidios, violaciones, robos y hurtos en nues-
tro modelo, entonces puede eliminar la influencia de estos factores sobre
las distintas tendencias. Lott y Mustard construyeron model os que estima-
ban los efectos de los datos demograficos, datos econémicos y sanciones
penales de los distintos delitos. Estos modelos son €l resultado del arte
culinario estadistico en la medida que se crearon por |0s autores para este
conjunto de datos y Unicamente se probaron en aquellos datos que se utili-
zan en |la evaluacion de | os efectos del derecho a llevar armas.

Lo que Lott y Mustard hicieron fue comparar las tendencias de Idaho y
Virginia occidental y Mississippi con las tendencias en Washington y la
ciudad de Nueva Y ork. Lo gue realmente paso fue que por los afios ochenta
y comienzo de los noventa se produjo una explosion de homicidios en las
principales ciudades orientales, en las que la mayoria de las personas iban
bien armadas a pesar de la falta de permiso de armas. El argumento final de
Lott se redujo a afirmar que en la mayoria de |os estados rurales y occiden-
tales de concesién obligada se evité la epidemia de explosion de homici-
dios debido a sus leyes. Esto nunca se habria tomado en serio si no se
hubiera disimulado con un complejo |aberinto de ecuaciones.

Por quéfracasalaregresion: ausencia de comprobacioén predictiva

La prueba solida en el andlisis estadistico es la prediccion. Un modelo
util debe hacer predicciones que sean mejores que la estimacion aleatoria.
Solamente de esta forma se puede distinguir entre causa 'y efecto y se pue-
den comprobar las predicciones causales. Los analistas de la regresion sue-
len hacer esto con datos historicos y utilizan datos de otro tiempo para pre-
decir los més actuales. El problema con esto es que, cuando el resultado ya
es conocido, es demasiado facil gjustar el modelo para adecuarlo al resulta-
do. Es como utilizar el tiempo de anteayer para predecir €l tiempo de ayer,
0 utilizar las cotizaciones de anteayer para predecir las de ayer. Puede ser
atil como forma de aprendizaje, pero |a prueba realmente sélido es predecir
el tiempo o la cotizacion de mafiana. Este criterio, el éxito en la prediccion,
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se utiliza para evaluar los modelos de los mercados financieros, el tiempo,
los resultados médicos, las tendencias de poblacion y otros muchos otros
fendmenos. Estos modelos funcionan de forma defectuosa y la regresion
nos proporciona una buena medida precisamente de eso.

Desgraciadamente, los investigadores que utilizan técnicas econométri-
cas para evaluar las politicas sociales generalmente no someten sus mode-
los a las pruebas de prediccién. Podrian hacerlo, o bien hacer predicciones
futurasy esperar aver qué ocurre, 0, S eso tardara mucho tiempo, entonces
desarrollar su modelo con los datos de una poblacién y luego utilizarlos
para predecir los resultados de otra poblacion. Sin embargo, 10 investigado-
res no hacen eso, o s |o hacen los model os no funcionan de forma que los
resultados nunca se publican (El Instituto Urbano hizo una prediccién, pero
no esperd a obtener 1os resultados para publicar sus conclusiones. Cuando
los datos mostraron que su modelo no funcionaba, simplemente los retira-
ron de su paginaweb.)

Las revistas que publican estos estudios no exigen pruebas de predic-
cion, lo que indica que editores y criticos tienen unas expectativas bajas de
sus campos. Al contrario, los investigadores recogen datos de un periodo
determinado de tiempo y realizan gjustes y regjustes en sus modelos hasta
gue puede explicar las tendencias que ya han ocurrido. Existen muchas
formas de hacerlo y con las computadoras modernas no es muy dificil se-
guir intentdndolo hasta lograr que un gjuste funcione. En ese momento, €l
investigador se detiene, redacta los resultados y envia el articulo para que
sea publicado. Més tarde, otro investigador puede gjustar e modelo para
obtener un resultado diferente. Esto llena las paginas de las revistas de las
ciencias sociales y permite a los profesores jovenes conseguir la titulacién
académica. Nadie quiere reconocer que no se esta haciendo ningun progre-
0.

Laalternativa: volver alos gréaficosy lastablasinteligibles

Cuando la ciencia basura se divulga en los medios de comunicacién por
los investigadores de universidades de gran prestigio y se publica en las
revistas de gran impacto, |6gicamente las personas se vuelven escépticos
sobre €l valor de investigacion social. Hace unos afios The economist (el 13
de mayo de 1995) public6 una editorial irénica que anunciaba que el 74.6%
de sociologia era basura. Los mas cinicos se preguntaron si la estimacion
no era algo baja. Pero es importante no tirar a bebé con el agua del bario.
Existen trabajos serios en la sociologia, la criminologia y otras ciencias
sociales, aungue no pueden publicarlos en las revistas que valoran la com-
plgjidad estadistica mas que la fiabilidad de los resultados. El trabajo més
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fiable utiliza técnicas estadisticas mas simples que no requieren tanto ajuste
y estandarizacién de los datos. Tiene ademés la ventgja de que se puede
leer y utilizar por las personas que no han consagrado afios de sus vidas a
aprender |as técnicas de econométricas indescifrables.

Los estudios que hacen un uso extensivo de los gréficos, como los de
Sdllin (1959) y Blumstein y Wallman (2000) han tenido mucho mas éxito y
han sido mucho més informativos que los estudios de regresion. Como
giemplo del poder de las técnicas de representacion grafica simple, pode-
mos representar algunos de los datos sobre el control de armas que utilizd
John Lott. Cuando un conjunto de datos es tan grande, quiza sea necesario
seleccionar una parte pequefia para su representacion grafica, que seré tam-
bién muy informativa si 1a seleccion se hace bien. Repasando los datos de
Lott, vi que esa condicion se daba en el estado de Pennsylvania, laley de
concesion obligada se aprob6 en 1989, salvo en la ciudad de Filadelfia. Era
una oportunidad excelente para un experimento natural, puesto que se po-
dian comparar las tendencias en dos &reas metropolitanas que se diferen-
ciaban en unavariable importante.

Gréfico 3
Tasas de homicidios en Philadelphiay Allegheny (incluye Pittsburgh)

4

35

3 //\,\Vv//
25
La ley cEoorpesion dligac e 18

tuoefecto en Pittshurgh peronoen

Fladdffia
2

. g

1

05

% ] ] & 73 ) 8 D 24 3

—4— Philadelphia —#— Alleghery

El gréfico 3 compara las tendencias en Filadelfia, que es una ciudad y
un condado, con las tendencias del Condado de Allegheny que incluye
Pittsburgh. El grafico muestra que las tasas de homicidios en general son
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superiores en Filadelfia que en e Condado de Allegheny, pero € permiso
de armas que la ley concede a los ciudadanos no muestra el efecto positivo
sefialado por John Lott. De hecho, la tasa de homicidios en el condado
Allegheny habia descendido antes de la aprobacion de la ley y luego au-
ment6 ligeramente. En Filadelfia, la tasa de homicidios habia ido aumen-
tando y después se nivel6, a pesar de que la huevaley no aplicé en esa ciu-
dad. Las estadisticas de crimenes violentos muestran el mismo patrén en
los dos condados analizados. Separando de esta forma los datos, podemos
utilizar nuestro conocimiento cualitativo e histérico para interpretar las
tendencias estadisticas. Para desacreditar este tipo de resultados, 1os defen-
sores del permiso de armas tendrian que mostrar cdmo otros factores com-
pensaron €l fracaso del laley en tener un efecto claro.

Conclusiones

Estos casos pueden ser suficientes para convencer a la mayoria de los
lectores que la regresién multiple no es de mucha utilidad para demostrar
relaciones causales, a menos en lo relacionado con e impacto real de las
politicas sociales. De hecho, € problema es mas amplio y muchos especia-
listas dudan que la regresién multiple sea una manera valida de establecer
cualquier argumento tedrico. En 1985, Stanley Lieberson (1985: ix), un
profesor distinguido de la Universidad de California, escribio “yo estoy
completamente de acuerdo con las metas de la investigacion empirica de
gran parte de la sociologia contemporanea, con su énfasis en e rigor y la
cuantificacion. Sin embargo, me cuesta aceptar que gran parte de |os proce-
dimientos y supuestos de esta empresa no tienen mucho méas mérito que la
blsqueda de una maguina de movimiento perceptivo”. En 1991, David
Freedman, un conocido socidlogo de la universidad de California en Berke-
ley y autor de manuales sobre métodos cuantitativos de investigacion, con-
mociond los fundamentos de |os model os de regresién en las ciencias socia-
les cuando declar6 "francamente yo no creo que la regresion pueda ser muy
relevante en una relacion causal. Ni las ecuaciones de regresion, por s
mismas, nos sirven mucho para controlar variables extrafias' (Freedman,
1991: 292).

El articulo de Freedman provocd una fuerte reaccion. Richard Berk
(1991: 315) sefiald que la afirmacion de Freedman “seria muy dificil de
aceptar por lamayoria de |os socidlogos cuantitativos’. Llega al corazon de
su empresa empirica y, a hacerlo, pone en riesgo sus carreras profesiona
les.

Las ciencias sociales no disponen de procedimientos adecuados para
reconocer e fracaso de un método de investigacion ampliamente utilizado.
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Métodos que, incorporados en las licenciaturas de las principales universi-
dades y publicados en las revistas de prestigio, tienden a perpetuarse. Mu-
chas personas creen que si un estudio se publica en una buena revista existe
garantia de su validez. Los casos que hemos analizado demuestran que no
es asi. Los criticos aseguran que se siguen las practicas establecidas, pero
esto sirve de poco cuando las mismas practicas son defectuosas.

Encontrar los fallos en los estudios de la regresion es dificil. Normal-
mente, la Gnica manera de estar seguro es conseguir los datos originales y
analizarlos de nuevo. Esto es |o que cabe esperar de un critico profesional.
Llevatiempo reproducir un estudio de regresion multiples, norma mente un
0 dos afios, y muchos estudios nunca se reproducen porque no todos tienen
un interés general. Incluso cuando se realiza una repeticion y no se confir-
ma un estudio, los editores de la revista pueden pensar que es un simple
caso de debate cientifico normal. Sin embargo, el problema es que no se
produce ningun avance. No estamos més cerca de disponer de un modelo
matematico Util para predecir la tasa de homicidios que cuando en 1975
Ehrlich publicé su articulo.

No existen resultados importantes en sociologia 0 en criminologia que
sean tan complejos para que no puedan difundirse mediante gréficos y ta-
blas que son féciles de comprender por cualquier persona inteligente y por
los politicos. “Hallegado e momento de admitir que el emperador no lleva
ropa’. Laregresion miltiple y otras técnicas mateméticas sencillamente no
han cumplido su promesa de ser un método para evaluar € impacto de las
politicas publicas. Los estudios que afirman lo contrario son ciencia basura.
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